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AUTOMOTIVE INDUSTRY AS A STABILIZING ELEMENT
OF CZECH ECONOMY

Aneta Soukupova', Tomas Krulicky!

I School of Expertness and Valuation, Institute of Technology and Business in Ceské
Budgjovice, Czech Republic

Abstract

The aim of the work is to assess the offers of car manufacturers operating in the
Czech Republic, specifically companies dealing with the manufacturing, sale and
service of cars, to assess price levels from the year of 2016 to January 2021 and to
predict the offers of car manufacturers operating in the Czech Republic, the
prediction of a company and the prediction of price level in 2021. The achieved
results are very positive. They demonstrate the development of price offer and price
level. The development of offer of car manufactures operating in the Czech
Republic seems to be almost regular, i.e. the offer was developing in such a way
that it was always smaller in January than in December. There is a similar offer
development in SKODA AUTO a.s., which had always lower number of
manufactured automobiles in January than in December. The prediction of both
offers demonstrates that the development of the offer is going to be similar like in
the past years and it is going to be lower in January than in December again. The
development of price level shows that it is not regular and predicting the value of
price indexes is going to oscillate approximately between 99.750 and 100.250 in
2021. The contribution of the results is a finding that the stable development of the
sector and the largest car manufacturer has a positive influence on Czech GDP
regarding the volume of production. It means the preservation of jobs and the
stability of economy.

Keywords: time series, exponential smoothing, offer, automobile industry, price
level.

49



AUTOMOBILOVY PRUMYSL JAKO STABILIZACNI PRVEK
CESKE EKONOMIKY

Aneta Soukupova', Tomas Krulicky!

! Ustav znalectvi a ocefiovani, Vysoka §kola technicka a ekonomicka v Ceskych
Budgjovicich, Ceska republika

Abstrakt

Cilem prace je zhodnoceni nabidky automobilek vyrabgjicich v CR, zhodnoceni
nabidky ceské firmy pisobici v automobilovém primyslu, konkrétné firmy
zabyvajici se vyrobou, prodejem a servisem automobilti, zhodnoceni cenové
hladiny od roku 2016 do ledna 2021 a predikce nabidky automobilek vyrabé&jicich
v CR, predikce konkrétni firmy a predikce cenové hladiny v roce 2021. Bylo
dosazeno uspéSnych vysledkl. Vysledky znazornuji vyvoj nabidek a cenové
hladiny. Vyvoj nabidky automobilek vyrabé&jicich v CR se ukazuje jako téméf
pravidelny interval, to znamend, ze nabidka se vyvijela tak, Zze v lednu byla vzdy
mensi neZ v prosinci. Podobny vyvoj nabidky mé i firma SKODA AUTO a.s., ktera
méla v lednu vzdy mensi pocet vyrobenych automobilii nez v prosinci. Predikce
obou nabidek ukazuje, ze nabidka se bude vyvijet podobn¢ jako v minulych letech,
a ze bude v lednu opét nizsi nez v prosinci. Vyvoj cenové hladiny ukazuje, Ze neni
pravidelny a predikce hodnoty cenovych indexi v roce 2021 se bude pohybovat
v rozmezi pfiblizn€é 99,750 az 100,250. Ptinosem vysledki je zjiSténi, ze stabilni
vyvoj odvétvi a nejvetsi automobilky maji pozitivni vliv na ¢eské HDP vzhledem
k objemu vyroby. To znamend udrZeni poctu pracovnich mist a stabilitu
ekonomiky.

Kli¢ova slova: casové fady, exponencidlni vyhlazovéani, nabidka,
automobilovy pramysl, cenova hladina

Uvod

V soucasné dobé¢ je na trhu velké mnozstvi firem se svymi nabidkami zbozi, sluzeb ¢i
vyrobkl. Jednotlivé polozky sortimentu jsou rozliSovany nejen z hlediska svého druhu, ale
1 prodejnich cen, marzi, nakupovanych objemt, ¢etnosti ndkupti, trvanlivosti atd. Vznika tedy
¢im dal tim vétsi konkurence mezi firmami. Pokud se firma chce v takovémto prosttedi prosadit
a udrzet, musi byt flexibilni, orientovana na zdkaznika a celkové zefektivnit fizeni firmy na
viech urovnich. Jak uvadi CSU (Cesky statisticky ufad) na zakladé svych priizkumi, Sesky
zakaznik je silné orientovany na cenu, kdy s prohlubovanim ekonomickych problému
a snizovanim kupni sily obyvatelstva se tato preference déale zvySuje. Z toho prameni
bude nabizet to, co zdkaznici chtéji, tam kde to chtéji, zplisobem, ktery jim vyhovuje, za ceny
akceptovatelné pro obé strany, potom bude uspésny. Proto volba spravného sortimentu a jeho
rozsahu je klicovym rozhodnutim prodejce (Kucerovd, 2012). Vybér firmy s nejlepSimi
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nabidkami je tedy jednim z hlavnich faktori, jez jsou piedpokladem dobrého nakupu. Mezi
raznymi produkty na trhu si spotfebitel vybere nabidku, ktera pro néj bude mit nejvetsi hodnotu
(Bajs, 2012).

Zakaznik se pfi vybéru zbozi, sluzby ¢i vyrobku rozhoduje zcela sém a mnohdy vnima jen
cast aspekti a byva velmi ovlivnén marketingem. Marketing v socialnich médiich je nedilnou
soucasti podnikani 21. stoleti (Felix, Rauschnabel a Hinsch, 2017). Preference produktu se
odrazi v mozkov¢ aktivité pozorované v okamziku expozice reklamy (Wei, 2018) a samotné¢ho
produktu (Telpaz, 2015; Khushaba, 2013). Pouziti EEG poskytuje prtilezitost piedvidat
atraktivitu marketingové komunikace, napt. reklamy, a umoznuje tak formulovat zavéry o jeji
ucinnosti (Gauba, 2017; Maison, 2017). Védci tvrdi, Ze EEG muze poskytnout informace o
zajmu o produkt pfi sledovani reklamy (Piwowarski, 2018) i o emocionalnim zazitku pfi jejim
sledovani (Ambler, 2015).

Cilem prace je zhodnoceni nabidky automobilek vyrabgjicich v CR, zhodnoceni nabidky
Ceské firmy pulsobici v automobilovém pramyslu, konkrétné firmy zabyvajici se vyrobou,
prodejem a servisem automobilli, zhodnoceni cenové hladiny od roku 2016 do ledna 2021
a predikce nabidky automobilek vyrab&jicich v CR, konkrétni firmy a predikce cenové hladiny
v roce 2021.

VO1: Jak se vyvijela nabidka automobilek vyrabé&jicich v CR od roku 2016 do ledna 2021?
VO2: Jak se bude vyvijet nabidka automobilek vyrabé&jici v CR v roce 20217

VO3: Jak se vyvijela cenova hladina na automobilovém trhu v CR od roku 2016 do ledna
20217

VO4: Jak se bude vyvijet cenova hladina na automobilovém trhu v CR v roce 2021?

VOS: Jak se vyvijela nabidka konkrétni firmy vyrabé&jici na automobilovém trhu v CR od
roku 2016 do ledna 20217

VOG6: Jak se bude vyvijet nabidka konkrétni firmy vyrabgjici na automobilovém trhu v CR
v letech 20217

Literarni reSerse

Data, ktera potfebujeme statisticky analyzovat, jsou vétSinou ve formé tzv. ¢asovych tad.
Muzeme je najit nebo ziskat v mnoha oblastech védeckych i jinych disciplin. Pojem ¢asova
fada jsou chronologicky uspotadiana ve sledovani hodnot nahodnych veli¢in. Hlavni
charakteristikou casové tady je sériova zéavislost mezi pozorovanimi, kterd omezuje
pouzitelnost mnoha konvencnich statistickych metod vyvinutych za predpokladu nezavislych a
identicky rozloZenych pozorovani (Silva, Silva a Ribeiro, 2021). Velké datové sady ¢asovych
mohou zaméfit na jednorozmérné Casové fady s velkym vzorkem (napi. denni ndvratnost),
soubor ¢asovych tad s velkym vzorkem (napf. pouziti X akcii za X dni), nebo méné bézné
formaty casovych fad (napt. sekvence) (Wu a Drignei, 2021).

Trendové sekvence (TLS) casto definované jako dlouhodobé tady popisuji vykyvy
spolehlivych a stabilnich informaci (Nigmatullin, Dorokhin a Ivchenko, 2021). Tyto fady jsou
obvykle povazovany za specifické reakce z komplexniho systému (ekonomicky, geofyzikalni,
elektromagneticky a jiné systémy) (Zhong-ke at al., 2016). Pfi konstrukci modelu Casové fady
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je nutné vyhodnotit jeho stacionaritu, protoze ¢asova fada je stacionarni, pokud jeji primeér,
rozptyl a autovariance zUstavaji stejné bez ohledu na to, kdy jsou méfeny (Mackevicius,
Valkauskas a Bachtijeva, 2020). VSechny ¢asové fady podléhaji omezenim agregace funkci
vSech vyskytl n¢jakého vzoru v ramei fad. Naptiiklad mtze byt omezen pocet inflexi. Vystupy
prevodniku se skladaji ze symbolt, které oznacuji faze identifikace maximalnich vyskytl vzort
(Flener, Pearson a Rodriguez, 2017). Flener, Pearson a Rodriguez (2017) ve své metode
uspesné definuji velkou tfidu vzort, predstavuji algoritmus pro automatické generovani nizko
urovilového prevodniku ze vzoru na vysoké tirovni.

V metod¢ klasifikace casovych fad jsou nejprve matice vicerozmérnych ¢asovych fad (MTS)
konstruovany nejinformativnéj$im meétenim vybranym sekvencnim vybérem funkci. Poté se
Mahalanobisova matice trénuje tak, Ze Mahalanobisova vzdalenost mezi MTS ze stejné tiidy
(4. se stejnym umisténim zdroje FO) se minimalizuje a z riiznych tfid (tj. s riznym umisténim
zdroje FO) se maximalizuje. To umoziiuyje klasifikovat MTS klasifikatory s ¢lenstvim ve tfidé
odpovidajici umisténi kazdého zdroje FO. Vysledky simulace ukazuji, Ze algoritmus splituje
pozadavky (Meng at al., 2020). Metody pro klasifikaci ¢asovych fad postupuji ale neustéle
kuptedu. Navrhem novych metod je napft. klastrovaci metoda SOM-TDA a klasifika¢ni metoda
RF-TDA zalozend na topologickych datech. Pomoci SOM-TDA se zkoumaji topologické
podobnosti a odlisnosti znamych modelti casovych fad pouzivanych ve financich. Pomoci RF-
TDA se zkoumad, zda lze topologické funkce pouzit k rozliSeni mezi modely Casovych tfad
pomoci dat (Majumadar a Laha, 2020). Novou uspé€snou metodou je i metoda hlubokého
vicenasobného metrického uc¢eni (DMML) pro klasifikaci casovych fad. Obsahuje konvolu¢ni
sitovou komponentu pro extrakci nelinearnich funkci casovych fad (Chen at al., 2021).

Analyza topologickych dat vyuziva informace z topologickych struktur ve slozitych datech
pro statistickou analyzu a uceni. Pojedndva o perzistentni homologii, soucasti vypocetni
(algoritmické) topologie, kterd prevadi data na zjednoduSené komplexy a ziskava informace
o perzistenci tiid homologie v datech (Ravishanker a Chen, 2021).

Detekce strukturdlnich zmén v ¢asovych tadach je dulezitd, ale komplikovand. Formy
strukturalni zmény zahrnuji zmény primeéru, zmény rozptylu a zmény trendu. Strukturalni
zmeéna trendu je znama také jako obraceni trendu (Bin at al., 2020). Pti zjistovani podobnosti
casovych fad je kladen diraz na zjisténi strukturni podobnosti signalti ¢asovych fad métenim
podobnosti jejich kiivek (Crider a Cochran, 2017).

Lorenzova kiivka hraje klicovou roli pfi méfeni nerovnosti piijmi. Existuje nékolik
zpusobt, jak odhadnout Lorenzovu kfivku na zdklad¢é seskupenych tidaji o urovnich piijma
v parametrickém ramci. Vzhledem k odhadu parametru 1ze Lorenzovu kiivku a miry nerovnosti
vypocitat analyticky nebo numericky (Kobayashi et al., 2021).

Metoda Fuzzy transformace neboli F-transformace je zavedena jako univerzalni
aproximacni technika, kterd ma schopnost odstranit vysoké frekvence a sniZit hluk, poskytuje
také odhad primérnych hodnot derivati. MiZeme ji rozdélit na pfimou a inverzni. Pfima F-
transformace je transformace omezené skutecné spojité funkce f: [a, b] - — R na kone¢ny vektor
F [f] komponent. To je realizovano pomoci fuzzy oddilu, ktery je kone¢na mnoZina fuzzy
mnozin distribuovanych po doméné [a, b]. Inverzni F-transformace transformuje vektor F [f]
zpét na funkci f, které se pfiblizuje plivodni funkce f (Novak a Mirshahi, 2021).

Me¢ftitkem pro modely casovych tad je Autoregressive Integrated Moving Average
(ARIMA), Holtiv model (DES), Holt-Wintersiv model (TES) a Simple Exponential
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Smoothing (SES). Model ARIMA piedstaveny Boxem a Jenkinsem je Siroce pouzivan pro
modelovéani a analyzu casovych fad v mnoha oblastech. Modely ARIMA lze oznacit jako
ARIMA (p, d, q), kde p je poradi autoregresni Casti, d je potadi diferenciace a q predstavuje
cast klouzavého priméru (Christos, 2020).

Christos (2020) preferuje modely exponencidlniho vyrovnavani ¢asovych fad (Exponential
Smoothing — ES). ES uZzivaji vazeny klouzavy primér s vdhami, které exponencidlné klesaji.
Vahy se s kazdym dal$im pozorovanim exponencialné rozpadaji. Christos (2020) dodava, ze
zamérem je prisoudit vys$si vahy novéj$im datim. Jednodu$si verzi exponencidlniho
vyrovnavani ¢asovych fad je jednoduché exponencialni vyrovnavani casovych tad (Simple
Exponential Smoothing — SES), které je vhodné pro data bez jasného trendu ¢i sezonnosti.
Jestlize jsou piedchozi pozorované hodnoty ftady yl, y2, ..., yt pak plati Ze:
yt+1=oytta(l-a)yt- I+a(l-a)2yt—2... kde 0 <a <1 je parametr vyhlazovani.

Jako nejvhodnéjsi metoda vedouci ke splnéni cile se jevi exponencidlni vyrovnavani
casovych fad.

Data a metody

Zakladnim zdrojem pro ziskadni dat k vyzkumné otazce cislo 1 bude webova stranka
AutoSAP (AutoSAP - Sdruzeni automobilového primyslu [online] [cit. 2021-5-16]. Dostupné
Z: https://autosap.cz/). Zajimat nas budou data vyroby celého odvétvi od roku 2016 do ledna
2021. Z téchto dat vytvofime tabulku v Microsoft Excel na listu VO1 a VO2 a poté z nich
vytvotime spojnicovy graf, podle kterého budeme odhadovat tvar modelu.

Graf 1: Vyvoj vyroby vozidel v CR bez nakladnich aut a motocykld
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Zdroj: Vlastni zpracovani.

K vyzkumné otazce &islo 2 bude zakladnim zdrojem pro ziskani dat webova stranka CSU
(Cesky statisticky tfad [online] [cit. 2021-5-16].

Dostupné z: https://www.czso.cz/csu/czso/domov). Zajimat nds budou cenové indexy
motorovych vozidel od roku 2016 do ledna 2021. V Microsoft Excel na listu VO3 a VO4
vytvofime tabulku s t€émito daty a z nich poté vytvofime spojnicovy graf, ktery stejné jako
ptedchozi graf bude naznacovat tvar modelu.
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Graf 2: Vyvoj cenové hladiny vozidel

102,0 -
101,5 A
101,0 A
100,5 A

100,0 A

Cenovy index

99,5 A

99,0

98,5

01.01.2016

01.04.2016 7
01.07.2016 7
01.10.2016 7
01.01.2017 7
01.04.2017 7
01.07.2017 7
01.10.2017 7
01.01.2018 7
01.04.2018 7
01.07.2018 7
01.10.2018 7
01.01.2019 7
01.04.2019 1
01.07.2019 7
01.10.2019 7
01.01.2020 7
01.04.2020 7
01.07.2020 7
01.10.2020 7

Meésic

Zdroj: Vlastni zpracovani.

Pro vyzkumnou otazku ¢islo 3 bude zakladnim zdrojem pro ziskani dat webova stranka
AutoSAP (AutoSAP - Sdruzeni automobilového pramyslu [online]. [cit. 2021-5-16]. Dostupné
z: https://autosap.cz/), kde nas budou zajimat data objemu vyroby firmy SKODA AUTO a.s.
od roku 2016 do ledna 2021. Z dat vytvoiime v Microsoft Excel tabulku na listu VO5 a VO6 a
z nich vytvoiime spojnicovy graf.

Graf 3: Vyvoj vyroby vozidel firmy SKODA AUTO a. s. v CR
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Zdroj: Vlastni zpracovani.

Budeme piedpokladat, ze nebyla nevykryta zddna poptavka. To znamena, ze co bylo
prodano, to odpovidalo libosti poptavky. Co bylo prodano odpovidalo velikosti nabidky.

Nejprve si do softwaru STATISTICA Cz importujeme data vyroby celého odvétvi od roku
2016 do ledna 2021 zlistu VOI a VO2 k prvnim dvéma vyzkumnym otdzkam. Na zalozce
Statistiky vybereme polozku Pokro¢ilé modely, dale Casové fady/predikce. Poté v okné
Analyza Casovych fad vybereme moznost Exponencidlni vyrovnavani a predpoveéd, kde
zvolime hodnotu 12, dale vybereme sloupec Vyroba v CR. Otevie se okno s nazvem Sezénni a
nesezonni exponencidlni vyrovnavani: data, kde je tfeba znat sezonni komponentu neboli tvar
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modelu. V tomto ptipad¢ je tvar modelu aditivni bez trendu. Dale zvolime posun 12. Nasledné
zvolime piedpovédét 12 pripadi a klikneme na Shrnuti: (exponencidlni vyrovnavani) a okno se
nam zavie. V tuto chvili pokracujeme tak, zZe zobrazena data zkopirujeme se zahlavimi do
Microsoft Excel souboru na novy list pojmenovany VOI1 a VO2 vysledky.

V souboru Microsoft Excel na listu VO1 a VO2 vysledky budou data rozdé€lena do ¢tyr
sloupcii. Ze sloupcti Mésic, Vyroba v CR a Vyhlaz. (Rady) vytvofime spojnicovy graf &islo 4
a ze sloupcti Mésic a Rezidua vytvotime dalsi spojnicovy graf Cislo 5.

Stejny postup aplikujeme u otdzky VO3 a VO4. Do softwaru STATISTICA Cz importujeme
data cenovych indexi motorovych vozidel od roku 2016 do ledna 2021 z listu VO3 a VO4
v Microsoft Excel. Déle zvolime na zilozce Statistiky Pokro¢ilé modely a Casové
fady/predikce. Vybereme moznost Exponencidlni vyrovnavani a predpovéd’, kde zvolime Cislo
12. Vybereme Motorova vozidla. Ze spojnicového grafu na listu VO3 a VO4 vyplyva, Ze tvar
modelu bude aditivni bez trendu. Zvolime pifedpoveéd’ 12 a klikneme na Shrnuti: (Exponencidlni
vyrovnavani). Zobrazend data zkopirujeme se zdhlavimi do Microsoft Excel souboru na novy
list pojmenovany VO3 a VO4 vysledky.

V Microsoft Excel souboru na listu VO3 a VO4 ze sloupci M¢ésic, Motorova vozidla
a Vyhlaz. (Rady) vytvoiime spojnicovy graf &islo 6 a ze sloupce Mésic a Rezidua vytvoiime
dalsi spojnicovy graf Cislo 7.

U VOS5 a VO6 je postup opét stejny jako u VOI1, VO2, VO3 a VO4. Do softwaru
STATISTICA Cz vloZime data z Microsoft Excel souboru z listu VO5 a VOG6. Déle zvolime na
zalozce Statistiky Pokro¢ilé modely a dale Casové fady/predikce. Dal§im krokem je vybér
moznosti Exponencidlni vyrovnavani a piedpovéd’, kde hodnota zlistava opét 12. Vybereme
Vyroba v CR. Ze spojnicového grafu v Microsoft Excel na listu VOS5 a VO6 vyplyva, Ze tvar
modelu je aditivni bez trendu. Zvolime ptfedpovéd 12-ti pfipadii a zvolime Shrnuti:
(exponencidlni vyrovnavani). Data zkopirujeme se zahlavimi do Microsoft Excel souboru na
novy list VO5 a VOG6 vysledky.

V Microsoft Excel souboru na listu VO5 a VO6 vytvorime spojnicovy graf ¢islo 8 ze sloupcii
Msésic, Vyroba v CR a Vyhlaz. (Rady). Dalsi spojnicovy graf &islo 9 je vytvoren ze sloupce
Mg¢sic a Rezidua.
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Vysledky
Skutecny prubéh vyrobenych vozi a vyrovnana ¢asova fada jsou predmétem grafu 4.

Graf 4: Vyvoj nabidky automobilek vyrab&jicich v CR a jeji predikce
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Zdroj: Autor.

Zkoumame casové obdobi od ledna 2016 do ledna 2021. Je patrny sezénni vykyv, kdy
nejmensi objem vyroby je v lednu a nejvyssi objem vyroby je v prosinci. Postupné v letech tato
hodnota nabira objemu. V lednu je vyroba piiblizn¢ 100 000 vozii, v prosinci se pohybuje na
urovni priblizné 1 400 000 vozi. Trend je patrny v kazdym roce. Jedina anomalie je pfiblizné
v bieznu roku 2020. Predikce ukazuje, ze v roce 2021 se nabidka automobilek bude postupné
zvySovat a dosdhne az 1 200 000 vozi.

Ptedmétem grafu 5 jsou rezidua souvisejici s grafem 4.

Graf 5: Rezidua vyroby automobilek vyrabégjicich v CR
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Zdroj: Autor.

Zkoumame casové obdobi od ledna 2016 do ledna 2021. Je patrny sezénni vykyv, kdy
nejmensi hodnota rezidua je v Cervenci 2020 a nejvyssi hodnota rezidua je v lednu 2021.
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Postupné v letech tato hodnota ztraci objem a na konci roku 2020 se objem této hodnoty
zvysuje.

Predmétem grafu 6 je skuteény prabéh cenové hladiny na automobilovém trhu a vyrovnana
Casova fada.

Graf 6: Vyvoj cenové hladiny na automobilovém trhu v CR a jeji predikce
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Zdroj: Autor.

Vyvoj cenové hladiny na automobilovém trhu v CR od roku 2016 do ledna 2021 ukazuje, Ze
cenové¢ indexy nabidky nejsou pravidelné. Nejmensi hodnota cenové hladiny je v fijnu 2020 a
naopak nejvyssi hodnota cenové hladiny je v bieznu 2020.

Predikce ukazuje, ze v roce 2021 se cenova hladina bude pohybovat v rozmezi ptiblizné
99,7500 az do hodnoty 100,2500.

Predmétem grafu 7 jsou rezidua tykajici se grafu 6.

Graf 7: Rezidua vyvoje cenové hladiny na automobilovém trhu v CR
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Zdroj: Autor.

Zkoumame casové obdobi od ledna 2016 do ledna 2021. Je patrny sezénni vykyv, kdy

A4

nejmensi hodnota rezidua je v listopadu 2020 a nejvyssi hodnota rezidua je v bieznu 2020. V
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tomto grafu se nejnizsi hodnota ukazuje v listopadu 2020 a nejvyssi v dubnu 2020. Z grafu je
patrné, ze se hodnoty pohybuji v rozmezi kolem -0,300 az do ptiblizné¢ 0,450 az na vyjimky,
kterymi jsou prosinec 2016, listopad 2017, srpen 2018 a duben 2020.

Predmétem grafu 8 je skuteény prib¢h a vyrovnand ¢asova fada vyrobenych vozi firmou
SKODA AUTO a.s.

Graf 8: Vyvoj nabidky SKODA AUTO a. s. a jeji predikce
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Zdroj: Autor.

Vyvoj nabidky SKODA AUTO a.s. ukazuje, Ze nabidky jsou nejmensi vzdy v mésici leden
a nejvyssi vzdy v mésici prosinec. Predikce ukazuje, Ze v roce 2021 se nabidka firmy SKODA
AUTO a.s. bude postupné zvySovat a dosahne az 800 000 voz.

Predmétem grafu €. 9 jsou rezidua souvisejici s grafem ¢. 8.

Graf 9: Rezidua vyvoje nabidky SKODA AUTO a. s.
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Zdroj: Autor.

Nejniz8i hodnota rezidui se projevila v kvétnu 2020 a nejvyssi hodnota naopak v kvétnu
2017. V tomto piipad¢ se vetSina hodnot pohybuje v rozmezi ptiblizné 0 az 4 000. Leden 2016

58



az leden 2017 se pohybuje v ¢asti ptiblizn€ - 6 000 az 0, leden 2019 az biezen 2019 se pohybuje
v rozmezi - 3 000 az 0 a posledni vykyv v tinoru 2020 az do ledna 2021 se pohybuje v rozmezi
ptiblizné - 11 000 az 0.

Diskuse vysledkii

VO1: Jak se vyvijela nabidka automobilek vyrabgjicich v CR od roku 2016 do ledna 2021?
Dalo by se fici, Ze nabidka automobilek vyrab&jicich v CR od roku 2016 do ledna 2021 se
vyvijela pravidelnym zptisobem. V mésici leden byla vyroba automobilti vzdy nizsi. V priabéhu
roku se nabidka postupné zvysSovala a nejvyssi dosazenou nabidkou byla nabidka v lednu 2019.
Z grafu je patrné, ze od ledna 2020 se nabidka automobilti postupné snizila.

VO2: Jak se bude vyvijet nabidka automobilek vyrabgjici v CR? Z vytvorené vyhlazené
asové fady jsme ziskali predikci nabidky automobilek vyrab&jicich v CR v roce 2021. Nabidka
se dle predikce bude od ledna postupné zvySovat, tak jako u pfedchozich let. V prosinci bude
dosahovat podobné hodnoty jako v roce 2020.

VO3: Jak se vyvijela cenové hladina na automobilovém trhu v CR od roku 2016 do ledna
2021? Cenovéa hladina na automobilovém trhu v CR od roku 2016 do ledna 2021 byla
nepravidelnad. Cenové indexy se pohybovaly piiblizné v intervalu od 99,450 do 101,450.

cvwr

VO4: Jak se bude vyvijet cenova hladina na automobilovém trhu v CR v roce 20217
Z vytvofené predikce cenové hladiny na automobilovém trhu v CR vroce 2021 se bude
pohybovat v rozmezi ptiblizné od 99,750 az do 100,250.

VO5: Jak se vyvijela nabidka konkrétni firmy vyrab&jici na automobilovém trhu v CR od
roku 2016 do ledna 2021? Dalo by se fici, Ze nabidka firmy SKODA AUTO a.s. od roku 2016
do ledna 2021 se vyvijela pravidelnym zplisobem podobné jako nabidka automobilek
vyrabéjicich v CR. V mésici leden byla vyroba automobilti vzdy niz§i. V prib&hu roku se
nabidka postupné zvySovala a nejvyssi dosazenou nabidkou byla nabidka v lednu 2020. Z grafu
je patrné, ze od ledna 2020 se nabidka automobild celkové postupné snizila.

VO6: Jak se bude vyvijet nabidka konkrétni firmy vyrabé&jici na automobilovém trhu v CR
v roce 2021? Z vytvofené vyhlazené ¢asové fady jsme ziskali predikci nabidky firmy SKODA
AUTO vroce 2021. Nabidka se dle predikce bude od ledna postupné zvySovat tak jako
u predchozich let. V prosinci bude dosahovat podobné hodnoty jako v roce 2020.

Vysledky préace jsou piinosem pro automobilovy trh a konkrétni firmu SKODA AUTO a.s.
diky minulému vyvoji nabidky a cenové hladiny a také diky predikci nabidky a cenové hladiny
v roce 2021.

Tato prace by mohla slouZit zadavatellim zakéazek jako informaé¢ni material a pomticka pfi
realizaci zakazek.

Zavér

V dnesni dob¢ zasahl koronavirus mnoho firem ptisobicich na ¢eském trhu a diky tomu velké
mnozstvi lidi pfislo o své zaméstnani. Nezaméstnanost vede k mensi poptavce po novych
automobilech, zatimco cena automobilll se stile zvySuje. Piikladem je jiz zminovand firma

SKODA AUTO a.s. piisobici na eském trhu. Ceny automobilti se zvedly aZ o nékolik desitek
tisic procentudlné se jedna o zvyseni ceny o 12,4 % neZz pfed dvéma lety.
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Cilem préace bylo zhodnoceni nabidky automobilek vyrab&jicich v CR, zhodnoceni nabidky
Ceské firmy putisobici v automobilovém pramyslu, konkrétné firmy zabyvajici se vyrobou,
prodejem a servisem automobilli, zhodnoceni cenové hladiny od roku 2016 do ledna 2021
a predikce nabidky automobilek vyrabé&jicich v CR, konkrétni firmy a predikce cenové hladiny
v roce 2021.

Tento cil byl splnén. V kapitole vysledky byly vytvoteny jednotlivé ¢asové tfady v prubéhu
let 2016-2021, vytvoteny grafy ukazujici vyvoj a predikci v prubéhu let a vytvoreny grafy
rezidui v prubéhu let.

Je nutné poznamenat, ze program STATISTICA Cz nabizi Siroké mnozstvi statistickych
analyz, nejen co se tyka casovych tad. Dobry dojem z tohoto programu ale kazi mirna
nepiehlednost a navod k pouzivani v anglickém jazyce.

Z vyse uvedenych vysledkd vyplyva, Ze stabilni vyvoj odvétvi (vyroby automobilil)
a nejvetsi automobilky ma pozitivni vyznam na ¢eské HDP vzhledem k objemu vyroby. To
znamena udrZeni po&tu pracovnich mist, které je v dnesni dobé velmi dulezité. Utad prace CR
evidoval k 30.4.2021 celkem 297 876 uchazect o zaméstndni. Podil nezaméstnanych osob ¢inil
4,1 %. Dobry vliv na ¢eské HDP vzhledem k objemu vyroby také znamena udrzeni stability
ekonomiky, kterd brani vzniku rizika, Ze budou poskytnuty nezbytné finan¢ni produkty a sluzby
finan¢nim systém a tim ovliviiuje hospodaisky rist a blahobyt.
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